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A justica algoritmica tipicamente refere-se
as tentativas de corrigir o viés algoritmico
em processos de decisao automatizados.
(MITCHELL et al., 2021)
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Nao existe uma definicao objetiva e
compartilhada por toda a comunidade da
computacao sobre o que seria um
algoritmo ético, justo e imparcial.
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Por exemplo:

Alguém pode dizer que o classificador “mais justo”
é aquele que possui maior acuracia.

Ou considerar que é aquele em que a distribuicao
das classes no conjunto de testes é mais
semelhante com a distribuicao do conjunto de
treinamento.

Ou considerar que é aquele que nao usa henhum
atributo sensivel em seu modelo.
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Justica Algoritmica (Aaigorithmic Fairness)

Alguns dirao que o algoritmo mais justo € o que usa
a maior quantidade de dados/atributos.

Outros dirao que os modelos nao deveriam
considerar sexo, etnia, orientacao sexual,
deficiéncia, endereco, sobrenome ...

Mas um algoritmo de auxilio ao diagnéstico médico
provavelmente precisara saber o sexo, talvez a etnia
e outras informacoes sensiveis.



Justica Algoritmica (Aaigorithmic Fairness)

Existe uma questao fundamental ao tentarmos
projetar algoritmos mais justos: ha ao menos trés
“mundos diferentes” (MITCHELL et al., 2021):



Justica Algoritmica (Aaigorithmic Fairness)

Existe uma questao fundamental ao tentarmos
projetar algoritmos mais justos: ha ao menos trés
“mundos diferentes” (MITCHELL et al., 2021):

[1] O mundo de acordo com o dados.



Justica Algoritmica (Aaigorithmic Fairness)

Existe uma questao fundamental ao tentarmos
projetar algoritmos mais justos: ha ao menos trés
“mundos diferentes” (MITCHELL et al., 2021):

[1] O mundo de acordo com o dados.

[2] O mundo como ele é.



Justica Algoritmica (Aaigorithmic Fairness)

Existe uma questao fundamental ao tentarmos
projetar algoritmos mais justos: ha ao menos trés
“mundos diferentes” (MITCHELL et al., 2021):

[1] O mundo de acordo com o dados.

[2] O mundo como ele é.

[3] O mundo como ele “deveria/poderia” ser.
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Justica Algoritmica (Aaigorithmic Fairness)

Os modelos costumam ser construidos de acordo
com os dados (por razoes obvias) ...

gerados/otimizados de acordo com alguma medida
especifica de ‘desempenho’ ...

processo que, muitas vezes, insere novos vieses.
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1. Viés Historico

“Surge quando o mundo como é ou foi leva a um
modelo que produz resultados prejudiciais. Tal
sistema, mesmo que reflita o mundo com precisao,
ainda pode causar danos a uma populacao.”
“Pesquisas recentes mostraram que embeddings de palavras,
que sao aprendidos a partir de grandes corpora de texto
refletem preconceitos humanos.”



1. Viés Histoérico

“Surge quando o mundo como é ou foi leva a um
modelo que produz resultados prejudiciais. Tal
sistema, mesmo que reflita o mundo com precisao,
ainda pode causar danos a uma populacao.”
“Pesquisas recentes mostraram que embeddings de palavras,
que sao aprendidos a partir de grandes corpora de texto
refletem preconceitos humanos.” Por exemplo, associando
palavras relacionadas a certas etnias com palavras de baixo
calao, ou ‘aprendendo’ que algumas profissoes sao femininas.
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“A amostra de desenvolvimento sub-representa
alguma parte da populacao e nao consegue

generalizar bem para um subconjunto da populacao.
Se a selecao da populacao alvo: (i) nao refletir a populacao de
uso; (ii) contém grupos sub-representados; (iii) método de
amostragem for limitado ou irregular.”



2. Viés da Representacao
“A amostra de desenvolvimento sub-representa

alguma parte da populacao e nao consegue

generalizar bem para um subconjunto da populacao.
Se a selecao da populacao alvo: (i) nao refletir a populacao de
uso; (ii) contém grupos sub-representados; (iii) método de
amostragem for limitado ou irregular.”

Um classificador para reconhecimento facial que foi treinado
apenas com imagens de pessoas brancas e tem um
desempenho muito inferior no reconhecimento de outras
pessoas.
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“0O viés de medicao ocorre ao escolher, coletar ou
computar atributos e rotulos a serem usados em um

problema de previsao.”

“Diferentes origens: (i) O proxy é uma simplificacao exagerada
de algo mais complexo; (ii) O método de medicao varia entre
0s grupos; (iii) A precisao da medicao varia entre os grupos.”



3. Viés de Medicao
“0O viés de medicao ocorre ao escolher, coletar ou
computar atributos e rotulos a serem usados em um

problema de previsao.”

“Diferentes origens: (i) O proxy é uma simplificacao exagerada
de algo mais complexo; (ii) O método de medicao varia entre
0s grupos; (iii) A precisao da medicao varia entre os grupos.”

(i) Aceita-se um aluno pela média ponderada estimada; (ii)
Avalia-se programadores pela média de erros, medida de
forma diferente; (iii) Um diagnoéstico é baseado na sensacao de
dor do paciente (varia de acordo com género e etnia).
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“Surge quando um modelo one-size-fits-all é usado
para dados nos quais existem grupos subjacentes

que devem ser considerados de maneira diferente.”
“O viés de agregacao pode levar a um modelo que nao é ideal
para nenhum grupo ou a um modelo adequado a populacao
dominante (por exemplo, se também houver viés de
representacao)”
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“Surge quando um modelo one-size-fits-all é usado
para dados nos quais existem grupos subjacentes

que devem ser considerados de maneira diferente.”
“O viés de agregacao pode levar a um modelo que nao é ideal
para nenhum grupo ou a um modelo adequado a populacao
dominante (por exemplo, se também houver viés de
representacao)”

“Girias ou emojis tém diferentes significados em diferentes
grupos e palavras ou frases que podem transmitir agressao
em um contexto, mas sao letras de um rapper local.”
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“0O viés de aprendizado surge quando as escolhas
de modelagem amplificam as disparidades de
desempenho em diferentes exemplos nos
dados”(HOOKER, 2021)

“Ao se priorizar a acuracia geral pode-se levar a uma
diminuicao da revocacao da classe minoritaria.”
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“0O viés de aprendizado surge quando as escolhas
de modelagem amplificam as disparidades de
desempenho em diferentes exemplos nos
dados”(HOOKER, 2021)

“Ao se priorizar a acuracia geral pode-se levar a uma
diminuicao da revocacao da classe minoritaria.”

Ao se escolher, por exemplo, uma arvore de decisao menor
(um modelo mais ‘inteligivel’), ha mais chance do modelo focar
nas caracteristicas discriminantes mais frequentes, por
exemplo, dos elementos da classe majoritaria.
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“Ocorre quando os dados de referéncia/teste

usados nao representam a populacao de uso.”
“O viés de avaliacao surge devido ao desejo de comparar
quantitativamente os modelos entre si, podendo levar ao
overfitting a um benchmark. Isso é especialmente
problematico se o benchmark sofre de viés histoérico, de
representacao ou de medicao.”



6. Viés da Avaliacao
“Ocorre quando os dados de referéncia/teste

usados nao representam a populacao de uso.”
“O viés de avaliacao surge devido ao desejo de comparar
quantitativamente os modelos entre si, podendo levar ao
overfitting a um benchmark. Isso é especialmente
problematico se o benchmark sofre de viés histoérico, de
representacao ou de medicao.”

“Na literatura relatou-se um desempenho bastante inferior de
uma ferramenta comercial de analise facial em imagens de
mulheres de pele escura.”
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“Ocorre quando ha uma incompatibilidade entre o
problema que um modelo pretende resolver e a

maneira como ele é realmente usado.”

“Um sistema que é construido e avaliado como se fosse
totalmente autbnomo, enquanto na realidade ele opera em um
sistema sociotécnico complexo moderado por estruturas
institucionais e tomadores de decisao humanos”



7. Viés de Implantacao
“Ocorre quando ha uma incompatibilidade entre o
problema que um modelo pretende resolver e a

maneira como ele é realmente usado.”

“Um sistema que é construido e avaliado como se fosse
totalmente autbnomo, enquanto na realidade ele opera em um
sistema sociotécnico complexo moderado por estruturas
institucionais e tomadores de decisao humanos”

O uso de reconhecimento facial, planejado para ajudar na
identificacao de potenciais foragidos, sendo usado como
unica ferramenta para prisao.
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