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Resumo. Polarizagdo e orientag¢do politica sdo fendmenos de interesse para um grande
niimero de aplicacdes computacionais. Ndo por acaso, estes temas tém sido também o
foco de estudos na drea de Processamento de Linguas Naturais (PLN). Estudos deste
tipo sdo entretanto majoritariamente desenvolvidos com base em cérpus no idioma
inglés, havendo uma nitida caréncia de recursos deste tipo para o portugués. Como
forma de preencher esta lacuna, o presente relatorio descreve a construgdo de um re-
curso linguistico-computacional bdsico, aqui denominado corpus GovBR, de tweets
favordveis e contrdrios ao presidente brasileiro. O corpus faz uso de um método de
rotulacdo distante baseada em hashtags, e contempla um conjunto balanceado de ti-
melines puiblicas de usudrios em extremos opostos da polarizacdo politica para uso em
estudos dedicados ao processamento computacional de textos deste tipo em portugués.

1. Introducao

A detec¢do computacional de alinhamento partiddrio em textos pode ser entendida
como a tarefa de identificar se um texto contém alguma ideologia politica evidente. De
forma mais especifica, esta questdo pode ser observada sob dois angulos a serem discu-
tidos na sequéncia, que sao (i) polarizagdo politica (hiperpartidarismo), que € observavel
em textos politicamente enviesados defendendo ou acusando um ponto de vista especifico
Kiesel et al. [2019] e (11) orientagdo politica, que € observavel em textos contendo opinido
pessoal acerca de determinados assuntos (e.g. imigragao, aborto, etc.) [Iyyer et al. 2014].

A polarizacdo politica (i) acontece quando ha uma forte divisdo entre grupos ideo-
logicamente opostos, fazendo com que o debate politico seja feito por meio de discur-
sos hiperpartidarios cujo objetivo € atacar e prejudicar outro grupo ou outra ideologia.
Discursos hiperpartiddrios reforcam um processo de formacao de grupos antagdnicos na
sociedade [Kiesel et al. 2019, Potthast et al. 2018].

A diferenca entre um texto hiperpartidario (politicamente enviesado) e um neutro é
sutil. Considere os dois exemplos de frases a seguir.

* “(...) diz que a NFL deveria demitir jogadores que se ajoelharam durante hino
nacional” (noticia neutra)
* “(...) vira as costas aos trabalhadores americanos” (noticia hiperpartidaria)

Nestes exemplos, € possivel apontar o tom de cada texto como a diferenca entre ser
hiperpartidario ou neutro. A primeira frase “(...) diz (...)” possui tom neutro, enquanto
a segunda “(...) vira as costas (...)” possui tom acusativo. O uso de certos termos ou
expressoes podem indicar se um texto € hiperpartidario Srivastava et al. [2019].

Ja no caso da orientacdo politica (i1), esta € inerente a qualquer individuo e € subjetiva.
Muitas das opinides expressas por pessoas acerca de determinados assuntos como aborto,



porte de armas, entre outros, contém ideias que podem identificar sua inclinagado politica.
As frases a seguir exemplificam casos de opinido sobre o tema redu¢do da maioridade
penal.

* “A reducdo da maioridade penal, se implantada, poderia ter alguns efeitos posi-
tivos, (...).” (opinido positiva com relagdo ao assunto)

» “Ineficiente. Provavelmente ndo diminuiria a quantidade de crimes cometidos
enquanto lotaria os presidios (...).” (opinido negativa com relacdo ao assunto)

Nos exemplos apresentados, a polaridade das opinides expressas (positivo/negativo)
sobre o assunto maioridade penal pode indicar a orientacdo politica contida no texto.
Neste sentido, detectar a orientagdo politica em texto pode implicar analisar os sentimen-
tos contidos nas palavras desse texto com relacdo a um tépico de debate [lyyer et al. 2014,
Srivastava et al. 2019, dos Santos e Paraboni 2019]. Assim, com relagcdo ao tema reducdo
da maioridade penal, pode-se supor que um sentimento positivo indica uma orientacao ali-
nhada a direita, enquanto que uma opinido negativa indica orientagdo alinhada a esquerda
politica.

E importante, entretanto, observar que (i) polarizacdo e (ii) orientacdo politica sdo
conceitos distintos. Uma opinido expressa sobre assuntos de debate social (e.g. aborto,
legalizagdo de drogas, reducdo da maioridade penal, etc.) ndo implica necessariamente
em hiperpartidarismo. Entretanto, essas opinides podem ser distorcidas e usadas como
um elemento do discurso hiperpartidério [Iyyer et al. 2014, Kulkarni et al. 2018, Bhatia e
P 2018].

Tarefas de Processamento de Lingua Natural (PLN) como mineragdo, agrupamento
ou classificacdo de textos tém recebido muita atencdo por conta da disponibilidade de
documentos a partir de diferentes fontes (e.g. redes sociais, portais de noticias, fichas
médicas, etc.). Em especial, a classificacdo de textos € uma tarefa relevante por causa de
suas multiplas aplicacdes praticas, que incluem a andlise de sentimentos e posicionamen-
tos [Mohammad et al. 2016a, 2017, Siddiqua et al. 2019], deteccao de fraude ou violagdes
autorais [Custddio e Paraboni 2018, 2021], caracterizagdo demogréfica [dos Santos et al.
2017, Preotiuc-Pietro et al. 2017, Silva e Paraboni 2018a,b, Hsieh et al. 2018, Takahashi
et al. 2018, Ramos et al. 2018, Pizarro 2019, dos Santos et al. 2020b, Rangel et al. 2020],
analise discursiva [Paraboni 1997, Paraboni e de Lima 1998, Preiss 2001, Poesio et al.
2016], detecg¢ao de cyberbulling ou de discurso ofensivo [Wich et al. 2020], e muitas
outras'.

Polarizagdo e orientacdo politica, especialmente em redes sociais, sdo fenomenos de
interesse para um grande ndmero de aplica¢cdes computacionais e, ndo por acaso, tém sido
o foco de estudo na area de PLN. Pela perspectiva de polarizagdo politica, detectar au-
tomaticamente textos hiperpartidarios permite ao usudrio ter algum conhecimento prévio
do tipo de texto que ird consumir [Potthast et al. 2018, Kiesel et al. 2019]. J4 sob a ética
de orientagdo politica, identificar o posicionamento de um individuo permite que sistemas
reconhecam de maneira automética a inclinacdo politica do autor do texto dos Santos e
Paraboni [2019], Mohammad et al. [2016b].

Problemas de polarizacao e orientacao politica sdo majoritariamente sdo dedicados ao

'"Também estudadas no contexto da geragdo de lingua natural em, e.g., Paraboni e van Deemter [1999],
Paraboni [2003].



idioma inglé€s, ou seja, desenvolvidos a partir de corpus neste idioma. No caso do por-
tugués, por outro lado, ndo foi possivel identificar a disponibilidade de recursos deste tipo.
Assim, como forma de preencher esta lacuna, o presente relatorio descreve a constru¢ao
de um recurso linguistico-computacional bdsico, aqui denominado cérpus GovBR, de
tweets favordveis e contrdrios ao governo federal do Brasil. O cérpus faz uso de um
método de rotulacdo distante baseada em hashtags, e contempla um conjunto balanceado
de timelines publicas de usudrios em extremos opostos da polarizacao politica para uso
em estudos da drea. No total, o conjunto de dados € constituido de cerca de 13 milhdes
de tweets e 190 milhdes de tokens.

O restante deste relatério € organizado como segue,. A se¢do 2 sumariza uma série
de estudos recentes na drea de deteccdo de informagdes de natureza politica a partir de
textos. A secao 3 descreve a construgdo do corpus GovBR e apresenta algumas estatisticas
descritivas. Finalmente, a se¢do 4 discute o uso do cérpus em projetos da drea de PLN.



2. Trabalhos relacionados

Esta secdo apresenta alguns trabalhos relacionados a deteccdo de fendomenos politicos
em textos. Na tabela 1, é apresentada uma visao geral dos trabalhos abordados por meio
das colunas de citac@o ao estudo, contexto, atributos, método, género e idioma utilizados
pelo trabalho.

Para cada trabalho na tabela 1, é apresentado o contexto politico encapsulado em
trés grupos (i) ideologia (contendo ideologia politica, posicionamento ideolégico, alinha-
mento politico, perspectiva politica), (ii) polarizacdo (contendo hiperpartidarismo, viés
politico) e (ii1) 6dio (contendo discurso ofensivo), os principais atributos utilizados (txt =
textual, grafo = rede de relacdes), o método utilizado para classificacdo (RNN = rede re-
corrente, U = estilometria, CNN = rede convolutiva, Regl.og = regressao logistica, SVM
= Support Vector Machines, RGC = rede de grafo, NPOV = neutral point-of-view etc.), o
género linguistico (D = discurso/debate, N = noticias, T = Twitter, W = Wikipédia) e o
idioma do cérpus utilizado (In = inglés, Al = alemao).

Tabela 1. Resumo dos trabalhos relacionados

Trabalho Contexto politico  Atributos Método Género Idioma
Iyyer et al. [2014] ideologia txt RNN D In
Potthast et al. [2018] polarizagdo txt U N In
Kulkarni et al. [2018] ideologia txt, grafo CNN N In
Bhatia e P [2018] ideologia txt Reglog N In
Jiang et al. [2019] polarizacgdo txt CNN N In
Srivastava et al. [2019] polarizagdo txt Reglog N In
Drissi et al. [2019] polarizagdo txt BERT N In
Bestgen [2019] polarizacio txt SVM, Reglog N In
Lee et al. [2019] polarizacao txt BERT N In
Patankar et al. [2019] polarizacdo txt NPOV N In
Stefanov et al. [2020] alinhamento txt, grafo FastText T In
Wich et al. [2020] odio txt SHAP T Al
Baly et al. [2020] ideologia txt LSTM, BERT N, T In
Feng et al. [2021] ideologia grafo RGC w In
Li e Goldwasser [2021] polarizacdo txt biLSTM N In
Grimminger e Klinger [2021] 6dio txt BERT T In

A maioria dos estudos apresentados sao de 2019, uma justificativa € a prépria competicao
SemEval 2019 que estimulou estudos abordando o tema e proporcionou cOrpus em co-
mum para todos os participantes. O estudo em Iyyer et al. [2014], mostra como o tema de
deteccao de fendmenos politicos em textos € relevante desde 2014, intensificando-se em
anos recentes.

Tendo-se em vista que parte dos estudos apresentados sdo referentes a competicao
Kiesel et al. [2019], a abordagem mais comum € a de hiperpartidarismo, entretanto outros
trabalhos abordam fend6menos politicos diferentes, quase todos tendo a politica norte-
americana como pano de fundo. O idioma Inglés € a lingua mais abordada por esses
trabalhos.

De acordo com os resumos apresentados, € possivel sumarizar que o fendmeno politico



mais evidente € o de hiperpartidarismo, em virtude da competicao SemEval 2019, outros
fendmenos sdo posicionamento e alinhamento politico. A maioria dos trabalhos tratam
do idioma Inglés e demais linguas como, em especial, o Portugués, carecem de trabalhos
semelhantes aos citados.

Além disso, alguns pontos levantados por meio desta revisdo é que combinar dife-
rentes fontes de conhecimento e realizar a classificacido a nivel de sentenca parecem ser
alternativas na tarefa de detec¢do de fendmenos politicos em textos.

Diversas técnicas sao utilizadas para gerar representacdes textuais dos documentos,
sendo o modelo de lingua pré-treinado BERT o mais comum. As técnicas de classificacao
mais comuns foram baseadas em redes neurais como CNN e LSTM, além disso, também
houve o uso de técnicas mais tradicionais como Regressdao Logistica e Support Vector
Machines.



3. O corpus GovBR

GovBR € um recurso linguistico-computacional ao estilo de outras iniciativas do
género para o PLN em portugués ja desenvolvidas pelo grupo responsdvel, como os
corpus Stars [Teixeira et al. 2014] e Stars2 [Paraboni et al. 2017], utilizados predomi-
nantemente nas tarefas de selecdo de contetido [Paraboni 2000, Paraboni e van Deemter
2002, dos Santos Silva e Paraboni 2015] e realizagao superficial [de Lucena et al. 2010,
Pereira e Paraboni 2008] de lingua natural, ou ainda como no caso do cérpus SetembroBR
para detecc¢do de transtornos de satide mental em redes sociais [dos Santos et al. 2020a].

O corpus consiste de uma colecao de timelines publicas de usudrios Twitter que fazem
uso de determinadas hashtags indicativas de um posicionamento favordvel ou contrario
ao atual presidente do Brasil. Estas hashtags, selecionadas a partir de topicos frequentes
na plataforma Twitter e complementadas com expressdes similares, sdo relacionadas a
seguir.

» Favoraveis:

* RespeitemOPresidente

¢ JairNaoCaiNemaPau

* ForcaBolsonaro

* FechadoComBolsonaroAte2026
¢ fechadocombolsonaro

¢ DeusBrasilBolsonaro

¢ bolsonarotemrazao

* BolsonaroOrgulhoDoBrasil
* BolsonaroEstamosContigo
¢ Bolsonaro2022

» Contrarias:

* stopbolsonaromundial

» StopBolsonaro

* Somos70porcento

* ImpeachmentDeBolsonaro
e forabozo

¢ ForaBolsonaroGenocida

¢ ForaBolsonaroEseuBandodeCriminosos
 forabolsonaro

¢ EleNao

* BolsonaroVagabundo

¢ bolsonarotraidor

* bolsonarogenocida

* BolsonaroEnloqueceu

¢ BolsonaroAssassino

¢ BolsonaroAcabou

¢ BicudaNoBozo

Neste conjunto de hashtags, € importante observar que o uso de uma determinada
expressao nao necessariamente representa um posicionamento especifico, podendo inclu-
sive representar o seu oposto (por exemplo, se empregada em sentido irénico). O presente



método de rotulacdo, que pode ser visto como uma forma de supervisao distante, é assim
apenas uma aproximacgdo do sentido real do texto, € hd portanto uma certa margem de
imprecisao.

Para cada individuo que publicou ao menos um tweet contendo uma hashtag de inte-
resse, foram coletados todos os seus tweets publicos até o limite maximo de 3200 tweets
por usudrio permitido pela plataforma. A partir das publicacdes coletadas, foram removi-
das aquelas que ndo eram escritas em portugués, os retweets € as mensagens com menos
de cinco caracteres de extensdao. Além disso, foram removidas as hashtags propriamente
ditas, e as mengdes @ foram convertidas em nomes (sem @). Finalmente, timelines con-
tendo menos de 100 tweets vélidos foram desconsideradas.

Para a composicao final do corpus, foram excluidos todos os usuarios com posiciona-
mento ambivalente (ou seja, que tinham simultaneamente publicagdes contendo hashtags
favordveis e contrérias). Além disso, como forma de obter um conjunto balanceado, fo-
ram mantidos 2726 usudrios de cada classe. A Tabela 2 apresenta estatisticas descritivas
do conjunto de posicionamentos rotulados do cérpus.

Tabela 2. Estatisticas descritivas dos posicionamentos rotulados.

posicdo  usudrios tweets tokens

contrdria 2726 6.826.071  96.931.824

favoravel 2726 6.714.740  93.828.262
total 5452 13.540.811 190.760.086




4. Consideracoes

Este documento descreveu a constru¢ido do corpus GovBR de tweets potencialmente
contrarios e favoradveis ao atual governo brasileiro, e algumas de suas caracteristicas. O
corpus foi coletado por meio de rotulacdo distante baseada em hashtags populares na
plataforma Twitter, e constitui um conjunto de dados textuais em portugués de propor¢des
consideraveis, da ordem de 190 milhoes de tokens.

O corpus GovBR encontra-se atualmente em uso em estudos de classificagdo e predi¢ao
de posicionamentos a partir de dados textuais [Pavan et al. 2020], e de deteccao au-
tomatica de orientacdo politica, discurso de 6dio e outros. Uma abordagem tipica adotada
em estudos deste tipo consiste em explorar apenas o subconjunto de tweets diretamente
associados a estes posicionamentos politicos, desprezando-se assim boa parte dos dados
coletados.

A disponibilidade das timelines completas de cada usudrio do cérpus GovBR, entre-
tanto, pode também permitir que sejam exploradas abordagens centradas no individuo,
ou seja, buscando classificar seu alinhamento politico geral (ou fendmeno correlato) com
base em mensagens de diferentes graus de teor politico (ou mesmo sem teor politico ne-
nhum). Um estudo desta natureza é deixado como sugestao de possivel trabalho futuro.
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